Fiiggelék

F.1. Adathalmaz

F.1.1. abra. Variaciok zavard tényezOokbdl.
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DEFAULT_IMAGE_ID | ARTIFACT_ IMAGE_ID | has_hair | has_ruler | has_border | has_vignette | has_ tint_ marks
ISIC_ 9744723 ISIC_ 9744723 3 1 1 0 0
ISIC_ 9968564 ISIC_ 9968564 98 0 1 1 0
ISIC_ 4229473 ISIC_ 4229473 48 0 0 0 0

F.1. tablazat. Mintak tényezdk jelenlétét tartalmazd adattalablabdl

F.2. A GAN tanitasa

1. Algorithm GAN Tanitas

e tifact 1
ReqUIre' Nepochsa Nbatchesn Aartiac ) Aeean

ReqUire: D, NG, /Bla /82) €
Require: Arv, d, Aadv, AL1, Aperc
1: for epoch =1 to Nepochs do

2 for i = 1 to Npatches dO
3 Sample: x; € xartifact x/ ¢ yclean
4 X, =g (xi, 9;_1> > Generate fake images
5: // Compute discriminator loss:
6: L4(Zi, ;) = Eg, [d (:%Z-, 0271)} —E,, [d (l‘i, Hfflﬂ > Compute Wasserstein loss
7 Ed(ii, .’L‘Z) += Ay - EXV;(Hd(Xi, 93_1) — d(g(f(i, 9;71), 92_1) — (5|] > Add Rry
8 mf — Blmil + (1 — Bl)vdﬁd
9 ’Uzd — ﬁQ'U,Ld_l + (1 — BQ)(Vdﬁd)Q
10: md lrf?i

d 1
11: o 133;
12: 93 — 02_1 — Mg \/:%16 > Update discriminator d using Adam optimizer
13: // Update genera%or g:
14: Lr1 = ||xi — X1 > Compute L1 loss
15: Laay = —Ez, [d (2;,0)] > Compute Wasserstein loss
16: Lpere = || P(X;) — (x4)]1 > Compute perceptual loss
17: Le = A1 - L1+ Xadv - Ladv + Apere - Lperc > Compute generator loss
18: m;q — Blm?—l + (1 - Bl)Vgﬁg
19: o <= Bov] 4+ (1= B2)(VyLy)?
20: md f_”fi

g 1
21: o 1?5;
22: 0; — 0;*1 — ng% > Update generator g using Adam optimizer
23: end for z
24: end for
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PSNR Value
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F.2.1. dbra. PSNR és SSIM értékek alakuldsa a tanitds soran.
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F.3. Kiértékelés eredmények

ISIC_0728413 ISIC_0813508 ISIC. 0903020 ISIC_1355890 ISIC_2061327

| G

F.3.1. abra. Rekonstrualt jéindulati elvaltozasok Gsszehasonlita-
sa, ahol a felsé sorban Kim és Hong [16] eredményeti,
kozépen az eredeti képek, az alsd sorban pedig a dol-
gozat eredményei lathatoak.

ISIC 0911264 ISIC_0986600 ISIC_1159891 ISIC_2182856 ISIC_2309744 - ISIC_2358454
s

F.3.2. abra. Rekonstrualt rosszindulatu elvaltozasok 6sszehasonli-
tésa, ahol a fels6 sorban Kim és Hong [16] eredményei,
kozépen az eredeti képek, az alsd sorban pedig a dol-
gozat eredményei lathatdak.
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ISIC_0181445

ISIC_1187477

2 d “‘\
M‘ &£

ISIC_5061278

F.3.3. abra. Rekonstrualt elviltozasok dsszehasonlitasa, ahol a fel-
s6 sorban Lee és You [31] eredményei, kozépen az ere-
deti képek, az alsé sorban pedig a dolgozat eredmé-

nyei lathatoak.

Lee és You Lee és You Javasolt médszer
(sajat) (b6rgyégyaszok) | (bérgydgyaszok)
Nem diagnosztizalhatd - 2 0
Nehezen diagnosztizalhatd - 1 2
Diagnosztizalhato, i 3 9
de kompromisszumokkal
Nagyon jol diagnosztizalhaté - 4 17
Tokéletesen diganosztizalhato - 0 2
4,18 2,93 3,63
MOS (0,91) (0,86) (0,5)

F.2. tablazat. Lee és You MOS értékeival vald dsszehasonlités.
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